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A anatomia da execucao no Spark

e Jobs, Stages e Tasks e
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Investigar Jobs

Método sistematico na Spark Ul: identifique gargalos e otimize jobs.

Identificar Stage Analisar Aba SQL
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Logs do Databricks

Analise logs para diagnosticarerros em clusters Databricks.

Driver Logs Executor Logs Configuracao Log4j Spark Event Logs
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Falhas comuns: OOM e erros de serializacao

OOMno Executor Erros Serializagao

OOMno Driver Fetch Failures
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Otimizar Processos
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Praticas de Logging
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Navegacao pratica na Spark Ul via Databricks

Nao visivel

Acesso ao Cluster

Vaaté aaba Compute,
selecione seucluster
especificoecliuenaaba
Spark Uldedicada.

Historicode Jobs

Para pipelinesjafinalizados,
acesse aabaWorkflows para
visualizar todo o historico.
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Métricasde Tasks

Observe abarrade progresso
das Tasks paraidentificarse o
processamento estalento.
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DAG Visualization

Use o grafico DAG para
confirmarse as tabelas e
filtros estao sendo otimizados
aqui.



